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Resumen

En este trabajo se estima y predice por primera vez el stock y el flujo de inmigrantes que arribaran a Ecuador, en el
periodo comprendido entre los afios 2011 y 2016, divididos por nacionalidades y en su totalidad. Para esto se analiza,
principalmente la influencia del PIB per capita y la tasa de desempleo en la inmigracién humana. Se lo hace a través de
modelos de regresion lineal mdltiple (minimos cuadrados ordinarios) y de efectos fijos, utilizando para ello, los datos de
entradas de extranjeros al Ecuador desde el afio 2002 hasta el afio 2010, el PIB per cédpita y la tasa de desempleo de los
paises de origen y de Ecuador, desde el afio 2002 hasta el afio 2016. Los datos utilizados para el anélisis han sido tomados
del Instituto Nacional de Estadistica y Censos (INEC) y del Fondo Monetario Internacional (FMI).

Palabras claves: stock, flujo, regresion lineal multiple, efectos fijos.

Abstract

This paper pioneers in estimating and forecasting the stock and flow of immigrants that could arrive in Ecuador in
the period 2011 - 2016. We analyze the influence of the GDPper capita and the unemployment rate as factorsforhuman-
migration. Multiple linear regression models (OLS) are made using information of foreigners entry into Ecuador in the
period 2002 - 2010, the GDP per capita and the unemployment rate in the countries of origin and in Ecuador as well. The

data are taken from thelnstitutoNacional de Estadistica y Censos (INEC) and the International Monetary Fund (IMF).

Keywords: stock, flow, multiple linear regression, fixed effects.

Cédigo JEL: C51, F22.

1 Introducciéon

La inmigracién humana es un fenémeno demogréfico
que no posee la concepcién que tienen otros procesos bio-
l6gicos relativamente sencillos, al momento de su registro,
tales como el nacimiento y la muerte. Su estudio es comple-
jo, pues es una transicion espacial, temporal y social que
caracteriza el desarrollo econémico, politico y cultural de
las sociedades; atin mas, cuando se trata de un fenémeno
mundial. Sin embargo, este fendmeno, lamentablemente,

ha sido poco estudiado y hasta ignorado bajo la figuraciéon
de que la poblacién es cerrada. No obstante desempefia un
papel determinante en el desarrollo econémico del Ecua-
dor, en especial cuando se ha incrementado en los tltimos
afos.

Paises como Alemania y Espafia, que durante varios
afios han recibido poblacién extranjera cuentan con estu-
dios acerca de la prediccién de flujos migratorios. Es asi
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que en Alemania se efectué un estudio realizado por el
Consorcio de la Integracion Europea y, se estimé que el cre-
cimiento anual de la poblacién migrante, proveniente de
diez paises, es de alrededor de 220 000 personas por afio,
mientras que para Espafa se pronostica un descenso no-
table en el ritmo de llegada de inmigrantes, especialmente
los originarios de Alemania, Francia e Italia, de acuerdo a
los resultados exhibidos en [2].

Se ha demostrado en [11] que a través de las migracio-
nes pasadas se produjo un proceso de creaciéon de redes
sociales que originaron contactos, entre el pais de origen
y el pais de destino, que se conciben como un elemento
interpretativo clave del aumento de las posibilidades de
posteriores migraciones entre los individuos dispuestos a
migrar. Estas ataduras sociales se han transformado en un
significativo recurso para las decisiones de migracién en-
tre paises, puesto que sirven para reducir los precios e in-
seguridades al momento de migrar; ademads, hacen que la
migracion familiar sea mds frecuente y viable.

En Ecuador, el fendmeno migratorio es mas reciente y
no se contaba con un modelo de este tipo. Tener conoci-
miento de cudntos desean venir, y de qué pais provienen,
es una herramienta importante a la hora de tomar decisio-
nes adecuadas en cuanto a destinaciéon de recursos y po-
liticas de integracion. Las inversiones ptblicas como por
ejemplo, viviendas, carreteras, escuelas y hospitales, re-
quieren de cierta anticipacién en la informacién en cuanto
a su extension y localizacién. De aqui surge la importancia
del estudio. Por lo tanto, apoyandose en resultados apren-
didos de otros paises como [1] y [2], el objetivo de este tra-
bajo consiste en dar una aproximacién de un modelo que
estime la cantidad de inmigrantes que llegardn al Ecuador
en los proximos afios, haciendo uso de las caracteristicas
propias de nuestro pais, pues la inmigracién juega un pa-
pel significativo en nuestra economia y estd cambiando a
una enorme celeridad la sociedad ecuatoriana. Asi, segtin
los dltimos datos proporcionados por el Instituto Nacional
de Estadistica y Censos (INEC) [8], el stock de poblacién
extranjera en Ecuador en el afio 2010 fue de alrededor de
45 000 personas, y el flujo fue cerca de un millén de perso-
nas.

El estudio tiene la siguiente estructura. En la seccién 2
se expone un breve resumen de los conceptos y teorias que
se utilizaron para formular y desarrollar el modelo. En la
seccién 3 se presentan los datos, la definicién de variables
y la explicacién del modelo empirico. En la seccién 4, se
muestra la técnica para construir predicciones y los resulta-
dos més destacados. Finalmente, en la seccidon 5 se enume-
ran las conclusiones mds relevantes y se proponen ciertas
aplicaciones.

2 Marco Teoérico

Dentro del desarrollo del estudio, se empieza por defi-
nir lo que se considerard como stock y flujo.

DEFINICION 1. Se llama stock de inmigrantes, a la cantidad de
extranjeros que seleccionan a Ecuador como su lugar habitual de
residencia. En un periodo de tiempo igual a un afio.

DEFINICION 2. Se llama flujo de inmigrantes, a la cantidad de
extranjeros que arriban a Ecuador. En un periodo de tiempo igual
a un ario.

Existen varios métodos para realizar predicciones de
stock y flujo de inmigrantes. Sin embargo, en [3] y [5] se
distinguen dos de los procedimientos mas utilizados. El
primero, se basa en encuestas de opinién que reflejan la in-
tencién de migrar pero, presenta limitaciones, debido a que
es dificil determinar si una persona que indica una tenden-
cia a migrar, en un sondeo de opinién, tenga serias inten-
ciones de moverse. El segundo, hace uso del andlisis multi-
variante para episodios de migraciones pasadas, con el fin
de extrapolar movimientos migratorios futuros. Un tercer
procedimiento descrito en [6], hace uso de ciertos determi-
nantes demogréficos como tasa de natalidad, tasa de mor-
talidad y tasa de fecundidad, para calcular la prediccién de
inmigrantes a través de simulaciones. Los estudios men-
cionados consideran las condiciones macroeconémicas del
pais de destino y excluyen condiciones econémicas del pais
de origen del migrante.

Este inconveniente se resuelve con un cuarto método
de prediccion de stock y flujo de inmigrantes, toda la teo-
ria que encierra este tipo de modelo se encuentra detalla-
da a profundidad en los trabajos de [1, 7, 9], que toma en
cuenta caracteristicas tanto del pais receptor como del pais
emisor. Aunque los resultados de estos estudios difieren, el
enfoque metodoldgico es muy similar. Implicita o explici-
tamente se asume que las diferencias del PIB per cdpita son
la fuerza principal que motiva la migracién laboral.

Basicamente, este tltimo método es el que se toma co-
mo base para el desarrollo del presente trabajo y se deriva
de un andlisis microeconémico de la decisiéon de emigrar.
El modelo empirico subyacente puede ser formalizado co-
mo

Mmijp = @p + &1 InY;; —ayIn Y]‘t + €ijt,

M

donde m;j; representa la inmigracién, como porcentaje de
envio de la poblacién existente en la regién j a la region i
en el tiempo t; Y}, el PIB per cépita en paridad del poder
adquisitivo de la region de destino; Yj; el PIB per cdpita en
paridad del poder adquisitivo de la regién de origen; «g el
término constante; w1 y ay los pardmetros correspondientes
a cada variable y ¢;;; el error asociado al modelo que recoge
los factores de la realidad no controlables y que por tanto
se asocian con el azar, es el que otorga al modelo su carécter
estocastico. Finalmente, cabe resaltar los supuestos asocia-
dos al modelo: La relacién entre las variables es lineal; los
errores en la medicién de las variables son independientes
entre si, tienen varianza constante, y esperanza matematica
nula.

El modelo mostrado en la ecuacién (1) se basa en su-
puestos relativamente limitados. La relajaciéon de éstos ha
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proporcionado una serie de extensiones en la teoria de la
migracién. Desde una perspectiva macroeconémica, que
trata de explicar las diferencias en las decisiones de la mi-
gracion entre los individuos, se introduce las diferencias
de la tasa de desempleo como un motivo para la migracién
[7]. Ademas, el acceso a los servicios sociales, los costos de
los bienes no transables y la calidad de la infraestructura,
pues éstos son determinantes potencialmente importantes
en la migracién, que a su vez se relaciona con una amplia
variedad de costos sociales, psicolégicos y politicos.

Un nuevo modelo que incluye una lista mucho mads ex-
tensa de variables que explican la migracién de forma mas
adecuada, en relacién a lo que se propuso en la ecuacién
(1), es el siguiente

Mjj =0g +arInY; —arln th + 0(3(1 _ u]t)

+ag(1—Uy) +711Zis + 1225 + €41, )
donde m;j;, Yy y Yj; tienen la misma descripcién que en la
ecuacion (1), Uj; y Uj; son las tasas de desempleo en el pais
receptor y en el pais emisor, respectivamente; los vectores
Zjy y Zj encierran variables que contienen caracteristicas
macroeconémicas y microecondmicas, tanto del pais recep-
tor como del emisor; &g es el término constante; a1, a2, a3 y
x4 son los parametros asociados a las variables; y; y 2 son
los pardmetros asociados a los vectores. El error e ijt Y los
supuestos asociados al modelo tienen igual esquema que
el presentado en la ecuacioén (1).

Una explicacién més detallada de la variables conteni-
dasen Z;; y Zj; se puede encontrar en [1] y un compendio
de ellas se resume en la Tabla 1.

En el modelo representado por la ecuacién (2), obvia-
mente, se incluyen mds variables. Sin embargo, los factores
determinantes de la migracién internados en Zj; y Zj;, no
cambian radicalmente con el tiempo. Por lo tanto, pueden
ser modelados como constantes invariables en el tiempo
para cada pais. Esto significa que los términos Z;; y Zj; pue-
den ser expresados como el sumatorio de un determinado
numero de efectos fijos, que no cambian en el tiempo; D;
para el pais de destino, y D; para el pais de origen. De tal
forma que:

i
M1Zip = Y AiDj, 3)
i=1
y
J
Y2Zjp = Y A;D;. 4)
=1

La representacién de los vectores Z;; y Z jt, con lo indica-
do en las ecuaciones (3) y (4), conduce a un nuevo modelo
empfirico

mijt =g + %] In Yit — N In th + “3(1 - u]t)

I ]
+ IX4(1 — Uit) + 2 AiD; + 2 )\ij + Ejjt- 5)
i=1 j=1

Este tltimo modelo es el que se utiliza para predecir
el stock y flujo de inmigrantes en Ecuador, el cual se de-
riva de un modelo empirico, es decir, se formula la rela-
cién matemadtica entre una serie de variables a partir de las
observaciones disponibles de las mismas y; por tanto, no
se reproduce la naturaleza fisica del proceso. Las variables
que se pueden considerar son del tipo macroeconémico,
gubernamental y cultural. Las primeras consideran la tasa
de desempleo y el PIB de los paises de destino y de origen;
para las segundas se puede incluir la gestiéon de bienes y la
administracion del estado; y para las terceras, el idioma y
las costumbres de cada pais.

Variables
(medidas).

operativas

Determinantes macroeconémi-

Ccos.

Diferencias salariales en pari-
dad del poder adquisitivo, di-
ferencias del PIB per capita en
paridad del poder adquisitivo.

Diferencias de los ingresos reales.

Tasa de desempleo, contrata-
ciones, vacantes, crecimiento

Posibilidades de empleo.
demografico.

fndice de vida, porcentaje de
propietarios de vivienda, gra-
do de urbanizacién, gastos de

Locales, organizaciones no tran-
sables (diferencias en los niveles

de vida) educacién ptblica, nivel de
transferencias sociales.

Determinantes microeconémi- | Variables operativas

cos. (medidas).

Edad Estructura por edades.

Cualificacién (preparacién nece-
saria para el desempeno de acti-
vidades de tipo profesional).

Estructura por cualificacién.

Estructura del hogar. Tamaro medio del hogar.

Aversién al riesgo (actitud de re-
chazo que experimenta un inver-
sor ante la posibilidad de sufrir
pérdidas en el valor de sus acti-
VO0s).

Coeficiente de correlacion de
las variaciones de los ingresos.

Distancia en kiloémetros entre

Costo directo de la migracion. los paises.

Numero de inmigrantes resi-
dentes en el pais receptor (efec-
to red), tasas anteriores de
inmigracion.

Informacién y costo de la busque-
da.

Indice de estabilidad politica
y social, indice de aceptacién
de inmigrantes en el pais de
destino.

Otros determinantes de costos so-
ciales, psicolégicos y politicos.

Tabla 1. Variables determinantes de la migraciéon que pueden con-
siderarse para formular el modelo expuesto en la ecuacién (2). Las
variables se escojen de acuerdo a las caracteristicas de cada pais.
Fuente: elaboracion propia a partir de la Tabla 4.1 mostrada en

1.

Finalmente, es claro que si se dispone de un conjunto de
datos que proporcione los flujos migratorios entre una serie
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de regiones durante varios periodos de tiempo, la ecuaciéon
(5) se puede estimar mediante las técnicas econométricas
estdndar como, por ejemplo, minimos cuadrados o efectos
fijos.

3 Datos y Modelacién

El presente trabajo se apoya en los modelos exhibidos
en la seccién anterior, primordialmente en el descrito por
la ecuacién (5). No obstante, la particularidad de este es-
tudio radica en ser el primero que aplica esta metodologia
para la inmigracion en Ecuador, teniendo como principal
objetivo construir predicciones para las diferentes naciona-
lidades presentes en el drea ecuatoriana. Sin embargo, es
preciso sefialar que la exploracién se basa en supuestos que
en ocasiones se separan del ambiente observado, debido a
la falta de datos mas precisos. También conviene subrayar
que el tnico pais considerado como destino es Ecuador, al
contrario de lo expuesto en trabajos anteriores [3], donde
se estima un panel de 15 paises de destino y 20 paises de
origen. El modelo tinicamente procura revelar un posible
patrén de los movimientos de la poblacién inmigrante, sin
dejar a un lado los supuestos realizados sobre las variables
macroeconémicas y la incertidumbre ligada a los modelos
econométricos de prediccion.

Ecuador recibe poblacién inmigrante de alrededor de
60 paises, pero para la obtencién de este estudio se ha pre-
ferido los paises que més contribuyen con inmigrantes a
Ecuador, puesto que representan cerca del 90 % de la inmi-
gracion total en el pafs. En la Tabla 2 se resume los paises
considerados para el andlisis!.

Las Figuras 1 y 2 muestran el progreso de la pobla-
cién inmigrante total y de la muestra considerada, segtn
el stock y el flujo desde el afio 2002, respectivamente.

Puesto que no existe un convenio sobre la definiciéon de
tasa de inmigracion, el andlisis se efectuard analizando el
stock de inmigrantes y el flujo de inmigrantes. Para lo cual,
se define la Tasa de Inmigracién segtin el Stock de inmi-
grantes (TIS) como el cociente entre el stock de inmigrantes
en un afio y la poblacién en el pais de origen. La TIS per-
mite estar al tanto de manera precisa acerca del niimero de
inmigrantes que cada afio se radican en el pafs.

stock de inmigrantes;

TIS; = -
I poblacién;+1000

, (6)
y la Tasa de Inmigracién segtin los Flujos de entrada (TIF)
como el cociente entre los flujos de inmigrantes que llegan
en un determinado afno y la poblacién del pais de origen.
La TIF s6lo muestra el niimero de inmigrantes que llegan a
Ecuador.

flujo de inmigrantes;

TIF; = 7)

poblacién;x1000

INo se ha incluido a Cuba por falta de informacién macroeconémica.

Pai.ses mds signifi- Segtn el stock | Segitin el flujo
cativos

Alemania 0,32 % 2,20 %
Argentina 0,22 % 1,98 %
Brasil 0,16 % 1,23 %
Canada 0,22 % 1,90 %
Chile 0,34 % 2,16 %
China 1,16 % 0,58 %
Colombia 40,32 % 19,53 %
Espana 1,57 % 3,94 %
Estados Unidos 2,63 % 21,55 %
Francia 0,20 % 1,66 %
Gran Bretafia 0,29 % 2,33%
Holanda 0,16 % 1,00 %
Italia 0,17 % 1,29 %
Meéxico 0,14 % 1,19 %
Peru 49,58 % 15,91 %
Venezuela 0,55 % 2,10 %
Total 98,03 % 80,55 %

Tabla 2. Paises que aportan con mayor poblacién migrante en el
Ecuador. Datos considerados desde el afio 2002 hasta el ano 2010.
Fuente: elaboracion propia a partir de los datos de entradas de
extranjeros al Ecuador proporcionados por el INEC.

Stock de inmigrantes en Ecuador
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Figura 1. Evolucién de la poblacion extranjera en Ecuador segin
el stock. Datos considerados desde el afio 2002 hasta el afio 2010.
El Total representa a todos los paises que aportan con inmigran-
tes a Ecuador, y la Muestra representa a los paises considerados
en la Tabla 2. Fuente: elaboracién propia a partir de los datos de
entradas de extranjeros al Ecuador proporcionados por el INEC.

La TIS y la TIF se obtienen mediante los datos anuales
proporcionados por el INEC.

El andlisis se basa en las diferencias macroeconémicas
entre Ecuador y otros paises; por tanto, se adoptan las di-
ferencias en el PIB y la tasa de desempleo como las primor-
diales variables interpretativas. Los datos se han obtenido
del World Economic Outlook (WEQ) de abril de 2011 [13],
organismo dependiente del Fondo Monetario Internacio-
nal (FMI), que posee estimaciones hasta el 2016. La pobla-
cién de los paises que intervienen en la muestra también ha
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sido obtenida del FMI y, servird para elaborar las prediccio-
nes de stock y flujo de inmigrantes, una vez obtenidas las
estimaciones de la TIS y la TIE.

Flujo de inmigrantes en Ecuador
1200000

_

e
-/_/-/"\-/

1000000

800000

600000

Flujo de inmigrantes

400000

200000

0

2001 2002 2003 2004 2005 2006 2007 2008 2009 2010 2011
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~—4—Total ~M—Muestra

Figura 2. Evolucién de la poblacién extranjera en Ecuador segtn
el flujo. Datos considerados desde el afio 2002 hasta el afio 2010.
El Total representa a todos los paises que aportan con inmigrantes
a Ecuador, y la Muestra representa a los paises descritos en la Ta-
bla 2. Fuente: elaboracién propia a partir de los datos de entradas
de extranjeros al Ecuador proporcionados por el INEC.

Como se ha sefialado en [1], las condiciones macroeco-
némicas son un importante determinante de la inmigra-
cién, pero no el tnico. Existen caracteristicas que pueden
hacer la diferencia en la eleccién entre dos paises de des-
tino como; por ejemplo, la infraestructura, la educacién y
la salud. Es asi que se debilita la suposicién de que la mi-
gracion es determinada exclusivamente por las diferencias
en los ingresos laborales. Este hecho refuerza las motiva-
ciones del por qué se adopta el modelo que involucra éstas
caracteristicas.

En vista del marco teérico exhibido inicialmente y ha-
ciendo uso de los resultados presentados en [2] se resuelve
estimar el siguiente modelo empirico

mijy =Bo + B1(In Yy — InYjy) + Bo (Ui — Ujy)

6
+ Bamiji-1) + ) BxDk—3 + €ijt, (8)
k=4

donde mjj;, Yiy, Y, Uiy y Uj; tienen las misma descripcion
que en la ecuacion (2), i es el pais de destino de la inmi-
gracion (Ecuador, en este caso), j es el pais de origen de
los inmigrantes, t es el tiempo (en afios), Dy es un extrac-
to de variables ficticias de tiempo (en afios) que encierran
caracteristicas del pais emisor. Ademads, por comodidad, a
la hora de estimar los parametros del modelo se hacen las
siguientes sustituciones:

Bo = ao )
a1Yj — apYj
= _— 1
1 Yi Y, (10)
063(1 — u]t) — 0(4(1 — U,«t)
= 11
P2 Uy — U; (1
Bx = M, k=3,---,6<1 (12)

Bo es el término constante, B, k =1, - - ,6 son los pardme-
tros asociados a las variables. El error ¢;;; y los supuestos
asociados al modelo tienen igual esquema que el presenta-
do en la ecuacion (1).

No se incluyen variables ficticias de Ecuador, pues es el
dnico considerado como receptor en el modelo. La variable
dependiente m;;; mide el nimero de inmigrantes en Ecua-
dor, utilizando la TIS y la TIF como tasas de la poblacién de
origen. Las principales variables explicativas son las ma-
croeconémicas propuestas por el modelo tedrico presenta-
do en la seccién anterior y descritas precedentemente en la
Tabla 1.

En resumen, se incluye la diferencia del logaritmo del
PIB real per cdpita de la paridad de poder adquisitivo
(PPA) y la diferencia de la tasa de desempleo entre el pais
de estino (Ecuador) y los paises de origen (los considerados
en la muestra). También se incluye un rezago en la variable
dependiente m;;; 1) para captar el efecto ocasionado por
las tasas de inmigracién anteriores, es decir, el efecto de red
social, sefialado en [11]. También se incluyen tres variables
ficticias que ayudan a inspeccionar algunas de las particu-
laridades de la inmigracién en Ecuador. En primer lugar,
se considera la variable Idioma espafiol, puesto que influye
en la eleccién del inmigrante en la adaptacién al pais de
destino; toma el valor de 1 para los paises cuyo idioma es
el espariol y el valor de 0 en el caso contrario. En segundo
lugar, se toma en cuenta la variable Pais fronterizo, debido
al gran aporte de inmigrantes fronterizos en el Ecuador. Se-
gtn los datos proporcionados por el INEC el stock de inmi-
grantes provenientes de Colombia y Perti es de alrededor
del 90 % y el flujo de inmigrantes asciende a cerca del 40 %,
estos paises tendrdn el valor de 1y el resto de la muestra el
valor de 0. Finalmente, se incluye la variable Pais productor
de droga, pues se considera que los conflictos internos oca-
sionados por el trafico de drogas propician la inmigracién
asi, los paises que se encuentran dentro de la lista de gran-
des productores de droga tienen el valor de 1 y 0 de otra
forma. En la Tabla 3 se abrevian éstas variables y, en la Ta-
bla 4, se resumen los principales estadisticos descriptivos
de las variables utilizadas.

4 Técnicas y Resultados

Uno de los objetivos de este estudio es proporcionar
predicciones hasta el aio 2016 del stock y flujo de inmi-
grantes en Ecuador. Es asi que el andlisis empirico consta
de tres partes: la primera consiste en estimar el modelo pre-
sentado en la seccién anterior y descrito por la ecuacién (8),
para determinar los efectos de las variables macroeconémi-
cas y de las variables ficticias. En la segunda etapa se de-
termina el valor del error medio cuadrdtico (RECM) para las
dos técnicas econométricas utilizadas, minimos cuadrados
y efectos fijos. Se distingue la mds apropiada y estudian-
do la capacidad de pronéstico del modelo estimado y, en la
tercera etapa, con los coeficientes estimados obtenidos, se
construyen las predicciones de la TIS y de la TIF.
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Variable Valor

1 para paises que tienen como idioma oficial el espafiol.

Idioma espafiol

nol.

0 para paises que tienen un idioma oficial distinto al espa-

1 para paises que limitan con Ecuador.

Pafis fronterizo

0 para paises que no limitan con Ecuador.

Pais productor de

1 para paises considerados como productores de droga.

droga

0 para paises que no son productores de droga.

Tabla 3. Variables ficticias consideradas en el modelo y valor que adopta cada una. Fuente: elaboracién propia a partir de los indicios

dados por el Marco Teérico.

Variable Registros Media Desviacion estindar | Minimo Miéximo
TIS 128 0,1832618 0,7093496 -0,0064636 | 4,756641
TIF 128 1,049265 1,591056 0,0023594 7,137554
Diferencia en PIB 128 -0,9714341 0,6875827 -1,963868 | 0,5136265
Diferencia en tasa de desempleo 128 1,071109 3,386308 -12,49 7,112
Idioma espatiol 128 0,4375 0,4980276 0 1
Pais fronterizo 128 0,125 0,3320184 0 1
Pais productor de droga 128 0,1875 0,391846 0 1

Tabla 4. Descripcién estadistica de las variables. Registros hace referencia al conjunto de datos con informacién macroeconémica, en
el periodo de tiempo de un afio, para los 16 paises de la muestra. Fuente: elaboracién propia a partir de los datos proporcionados por

el INEC y por el FML

4.1 Estimacion del modelo

En la seccién 3, en la ecuacion (8), se describié el mo-
delo de regresién lineal como una relacién estadistica entre
una variable dependiente y seis variables explicativas. El
problema de la regresion lineal consiste en elegir unos va-
lores determinados para los pardmetros desconocidos By,
k =0,---,6, de modo que la ecuacién quede completa-
mente especificada.

Existen diversos métodos para estimar los pardmetros
del modelo, se hard uso de las técnicas econométricas es-
tdndar, minimos cuadrados ordinarios y efectos fijos.

4.1.1 Minimos cuadrados ordinarios

El método de minimos cuadrados ordinarios es un mé-
todo estadistico para obtener estimaciones de los parame-
tros desconocidos By, - -, B, a partir de un conjunto de
observaciones sobre las variables que intervienen en el mo-
delo.

Si se supone que las estimaciones de los pardmetros
desconocidos By, - - -, Bs son ﬁo, e, [36, respectivamente,
y se los reemplaza en la ecuacion (8), se obtiene:

mijy =Po + p1(In Yy, — InYjy) + Bo(Uy — Ujy)

6
+ Bamij—1) + ), PeDr—3 + &ijr, (13)
k=4

donde &;j; es una estimacion del error ¢;j;. El valor ajustado

11 es la combinacion lineal

i =Po + P1(In Yy — InYy) + o (Uy — Ujy)

6
+ Bamiji-1)+ ), PxDi—3. (14)
k=4
Asi,
mijp = Mjje + Eijt, (15)

donde se puede interpretar al valor ajustado 1itjj; cOmo la
prediccién de m;;; dada por el modelo estimado y el re-
siduo &;;; como el error de prediccion asociado. Es claro
que distintas estimaciones de los pardmetros conducirdan
a distintos residuos o valores ajustados, siendo preferibles
aquellas estimaciones que proporcionan un mayor nimero
de valores ajustados muy préximos a los valores observa-
dos. Esta es la idea que subyace al método de estimacién
de minimos cuadrados ordinarios. Se empieza utilizando
este método, pues permite utilizar variables que son inva-
riantes en el tiempo; en este caso, las variables ficticias (ver
Tabla 3). Adicionalmente, se verifican si los betas de la re-
gresion son adecuados.

La Prueba t de Student es utilizada para medir la signi-
ficancia estadistica de los parametros del modelo, es decir,
los betas. El estadistico t que se calcula como cociente entre
el estimador y su desviacion estandar

tk:&,k:()l...,@ (16)
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1

permite contrastar la hipotesis de que el coeficiente es igual

a cero

H()Z,Bk:()
Hy: B #0

y por lo tanto, la variable en cuestién no es individualmen-
te significativa para explicar el comportamiento del mode-

(17)

lo, para lo cual se busca un intervalo de confianza con un
nivel del 95 %, con un p-valor entre 0 y 0,05 para que los

parametros sean estadisticamente significativos.

Con los antecedentes descritos anteriormente, se pre-
senta los resultados de las estimaciones obtenidas tanto pa-
ra la TIS como para la TIF, que se encuentran detalladas en

la Tabla 5 y en la Tabla 6, respectivamente.

Parimetro Coeficiente De§v1ac1on ; p> It Int(:ervalo de confianza al
estandar 95 %

Eféerema | 0,0032559 0,0532414 006 | 0951 |-0,1021494 | 0,1086612

Diferencia en

tasa de des- | -0,0011231 0,0112596 01 [ 0921 | -00234144 | 0,0211682

empleo

;Cgloma P41 0,0004337 0,0880256 0 099 | -0,1738361 0,1747035

E o fronteri- | 1483643 0,1963079 025 | 0806 | -0,3402791 0,4370076

Pais pro-

ductor  de | 0,0003058 0,1520968 0 0998 | -0,3008099 | 0,3014215

droga

Retraso

variable 0,7955087 0,056339 1412 |0 0,6839707 0,9070466

dependiente

Constante 0,0070975 0,0841332 008 | 0933 | -0,1594662 | 0,1736613

Tabla 5. Resultados de las estimaciones de la TIS por MCO. Fuente: elaboracién propia a partir de los datos proporcionados por el

INEC y por el FML

Pardmetro Coeficiente De§v1ac10n ; p> \t| Intoervalo de confianza al
estandar 95 %

Eféerema M| 00762602 | 0,045216 169 | 0094 | -01657771 | 0,0132567
Diferencia en
tasa de des- | 0,0103236 0,0092464 1,12 0266 | -0,0079822 0,0286294
empleo
;Cgloma €SP 0,2633009 0,0831029 317 | 0,002 | 00987768 0,4278249
EZ“S fronteri- | ) 215149 0,3486515 4,32 0 0,8149017 2,195397
Pais pro-
ductor  de | -0,3143844 0,1342357 234 | 0021 | -0,5801394 -0,0486293
droga
Retraso
variable 0,7230106 0,0617145 11,72 | 0 0,6008305 0,8451907
dependiente
Constante ~0,0152486 0,0681572 022 | 0823 | -0,1501837 0,1196866

Tabla 6. Resultados de las estimaciones de la TIF por MCO. Fuente: elaboracién propia a partir de los datos proporcionados por el
INEC y por el FML
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A continuacion, se analiza la significancia estadistica de
las variables que intervienen en el modelo, haciendo uso
de la Prueba t de Student, que fue descrita anteriormente. Si
el p-valor mostrado (p > |t|) se encuentra entre 0 y 0,05
la variable tiene significancia estadistica, caso contrario la
variable no tiene significancia estadistica.

Se empieza examinando la Tabla 5, para lo cual, se hace
referencia a la quinta columna. De esto, se observa que los
pardmetros de las variables Diferencia en PIB y Diferencia en
tasa de desempleo, obtenidos para la TIS, no son estadistica-
mente significativos, lo que indica que Ecuador no sélo re-
cibe poblacién inmigrante de paises con estrato econémico
inferior, sino que también atrae a poblacion de paises desa-
rrollados. Andlogamente, los pardmetros de las variables
ficticias, tampoco tienen significancia estadistica, lo que in-
dica que estos factores no influyen en la decisién de elegir
a Ecuador como pais de residencia.

Del mismo modo, haciendo mencién a la quinta colum-
na de la Tabla 6, donde se muestran las estimaciones de los
pardmetros para la TIF se observa un resultado similar en
cuanto a las variables Diferencia en PIB y Diferencia en tasa
de desempleo. Por otro lado, las variables ficticias son esta-
disticamente significativas, al contrario de lo que sucede
con la TIS, donde no lo son. Lo que indica que el idioma, la
distancia entre paises y los conflictos internos influyen en
la decisién de migrar a Ecuador, méas no en la decisién de
quedarse en él.

Finalmente, el parametro de la variable Retraso variable
dependiente, es estadisticamente significativo para los dos
casos, lo que confirma lo expuesto en [11], indicando que
la influencia de amigos y familiares es un factor decisivo a la
hora de migrar.

4.1.2 Efectos Fijos

Las caracteristicas de los datos, enunciados en los pé-
rrafos anteriores, hacen que los datos registrados constitu-
yan medidas repetidas en el tiempo para cada pais. Este
tipo de datos en la literatura econométrica se conoce co-
mo datos de panel [10]. Un panel de datos es un conjunto
de datos que combinan series temporales con unidades de
seccion cruzada o de corte transversal (pafses en nuestro
caso), de forma que un estudio de los datos, consideran-
do estas dos dimensiones por separado (tiempo y seccién
cruzada), deja cuestiones sin resolver. En [4] se enumeran
algunas de las ventajas e inconvenientes del uso de los da-
tos de panel.

La estimacién por efectos fijos es un método para esti-
mar pardmetros de un conjunto de datos panel. Puesto que
se cuenta con 16 paises en la muestra, la estimacién por
efectos fijos equivale a 16 modelos de regresion. Al utili-
zar efectos fijos se introduce al modelo la varianza no ex-
plicada, en un modelo de regresion lineal clésico, debido a
cada uno de los paises. Adicionalmente permite a las varia-
bles ficticias correlacionarse, con las variables explicativas,
a través del tiempo.

Para la estimacion, se parte de la ecuaciéon (8) y se to-
man los promedios por pais. Lo que conlleva a la siguiente
ecuacion

i =Bo + 1 (lnYi —In Y]) + ,52(1:[,‘ — U])

6
+ Baritij+ Y, BxDi—3 + &j. 18)
k=4
Restando las ecuaciones (8) y (18),
(mir— i) = Pil(InYy —InYy) — (In¥; —InY;)]

+B2 (Uit — Ujt) —

+B3(mjjp—1) — 1itij) + (eijr — &;j), (19)

(a; — )]

se obtiene el modelo denominado within model [12], que
permite correlacionar las variables D1, D, y D3 con las va-
riables explicativas, en cualquier periodo. El modelo des-
crito por la ecuacién (19) se estima por el método de mini-
mos cuadrados ordinarios.

Los resultados de la estimacién por efectos fijos (EF) se
muestran en la Tabla 7 y en la Tabla 8 tanto para la TIS
como para la TIF, respectivamente. Estas estimaciones no
incluyen las variables ficticias, pues el método de efectos
fijos las cancela debido a que no varian en el tiempo.

La estimacion por efectos fijos muestra un resultado si-
milar en cuanto a significancia estadistica (ver descripcion
en 4.1.1) de los pardmetros de las variables Diferencia en
PIB, Diferencia en tasa de desempleo y Retraso de la variable
dependiente, tanto para la TIS como para la TIF. Lo que
confirma lo descrito en la estimaciéon por minimos cuadra-
dos ordinarios.

4.2 Validaciéon del modelo

Una vez obtenidas las estimaciones mediante las dos
técnicas, minimos cuadrados ordinarios y efectos fijos, se
procede a analizar la capacidad predictiva de las mismas.
Para la validacién de las técnicas utilizadas en la estima-
cién de los pardmetros se ha optado por utilizar el error
medio cuadratico, puesto que no s6lo mide el ajuste total
sino también la capacidad predictiva.

El error medio cuadrético se define como

Lia (@ —y)? 20)
h

donde 7; son los datos pronosticados, y; son los datos ob-
servados y /1 es el nimero de observaciones.

Usando la ecuacion (20), en la Tabla 9, se muestran los
valores obtenidos para las dos técnicas utilizadas.

De aqui se concluye que la estimacién por minimos cua-
drados es la mas adecuada para predecir tanto la TIS como
la TIF, puesto que su error minimo cuadratico es de menor
valor.
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Paridmetro Coeficiente DeﬁVlacwn ; P> | t\ Intoervalo de confianza al
estandar 95 %

Diferencia en PIB | 0,1259783 0,514814 0,24 0,807 | -0,8943664 1,146323

Diferencia en tasa | ) 157906 0,0162092 033 | 0745 | -0,0374167 0,0268355

de desempleo

Idioma espaﬁol ........................

Pais fronterizo ........................

Pais productorde | |

droga

Retraso variable | 7570744 0,0644727 11,75 | 0 0,6300306 0,8855962

dependiente

Constante 0,145327 0,4980044 0,29 0771 | -0,8417015 1,132356

Tabla 7. Resultados de las estimaciones de la TIS por EF. Fuente: elaboracion propia a partir de los datos proporcionados por el INEC

y por el FMIL.

Pardmetro Coeficiente De§v1ac10n ; P> M Intoervalo de confianza al
estandar 95 %

Diferencia en tasa | 34769 0,0108976 032 | 075 -0,0250755 0,0181218
de desempleo
Idioma espafiol | «----- | aeeee e e
Pais fronterizo | ------ | eeeeee e e e e
Pais productorde | |
droga
Retraso variable | 13504 0,0777425 436 0 0,1849836 0,4931499
dependiente
Constante 1,121799 0,3569817 3,14 0,002 | 04142724 1,829325

Tabla 8. Resultados de las estimaciones de la TIF por EF. Fuente: elaboracién propia a partir de los datos proporcionados por el INEC

y por el FMIL.
Técnica Error medio cuadratico
MCO (TIS) 0,435322
EF (TIS) 0,435387
MCO (TIF) 0,442918
EF (TIF) 1,020338

Tabla 9. Error medio cuadratico de las técnicas utilizadas. Fuen-
te: elaboracién propia a partir de los datos proporcionados por el
INEC y por el FML

4.3 Construccién de predicciones

En base al resultado mostrado en la seccién precedente,
las predicciones se basardn en los coeficientes obtenidos a
partir de la técnica de minimos cuadrados ordinarios. Sin
embargo, a la hora de realizar predicciones hasta el afio
2016, se necesita que las variables consideradas tengan es-
timaciones hasta ese mismo afio. Esto explica la necesidad
de obtener las predicciones del PIB real per capita en PPA
y la tasa de desempleo propuestas por el FMI, pues estas
estdn estimadas hasta el afio 2016, como se habia senalado
en la seccion 3.

A continuacion se detallan los resultados obtenidos pa-
ra las predicciones de stock y de flujo para los paises consi-
derados en la muestra. En la Tabla 10 se presentan las tasas
de crecimiento tanto para el flujo como para el stock de los
diferentes paises divididas en dos periodos. El primero va
desde el afio 2002 hasta el afio 2010, que son los datos reales
y, el segundo desde el afio 2011 hasta el afio 2016 que son
los datos pronosticados.

Detalladamente se analizan a los paises que aportan,
en mayor porcentaje, con inmigrantes al Ecuador, para lo
cual se expone las tasas de crecimiento de diferentes perio-
dos de tiempo y las figuras de evolucién y prediccién de
la poblacién, de éstas tres naciones, segtn el stock y el flu-
jo. De igual forma, se incluyen figuras adicionales donde
se muestran tnicamente las predicciones obtenidas, pues-
to que la variacién es del orden de miles, y aqui se visualiza
mejor la evolucion de las predicciones. Los paises analiza-
dos a continuacion son: Colombia (ver Tablas 11 y 12, Figu-
ras 3,4, 5y 6), Estados Unidos (ver Tablas 13 y 14, Figuras
7,8,9y 10) y Perta (ver Tablas 15 y 16, Figuras 11, 12, 13
y 14).
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Tabla 10. Tasas del comportamiento del stock y el flujo de la inmigracién en Ecuador, fraccionadas para cada pais. Se muestran en dos

periodos, el primero para datos observados y el segundo para datos pronosticados. Fuente: elaboracién propia a partir de los datos
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proporcionados por el INEC y por el FML

74



Analifi

Evolucién de la poblacion inmigrante en Ecuador

Pais Periodo Tasa de crecimiento
de stock
2002-2004 | -65,89 %
Colombia | 2004-2010 | -55,89 %
2011-2016 | -9,80 %

Tabla 11. Tasas del compotamiento del stock de inmigracién co-
lombiana en Ecuador. Fuente: elaboracién propia a partir de los
datos proporcionados por el INEC y por el FMIL

Pais Periodo Tasa d.e crecimiento
de flujo
2002-2004 | -8,95 %
Colombia | 2004-2010 | 13,64 %
2011-2016 | 15,92 %

Tabla 12. Tasas del compotamiento del flujo de inmigracién co-
lombiana en Ecuador. Fuente: elaboracién propia a partir de los
datos proporcionados por el INEC y por el FMI.
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Figura 3. Evolucion y prediccion de la poblacién de Colombia se-
gun el stock. Datos considerados desde el afio 2002 hasta el afio
2016. Real representa a los datos observados, y Prediccién repre-
senta a los datos pronosticados. Fuente: elaboracién propia a par-
tir de los datos proporcionados por el INEC y por el FML

Figura 5. Evolucion y prediccion de la poblacién de Colombia se-
gun el flujo. Datos considerados desde el afio 2002 hasta el afio
2016. Real representa a los datos observados, y Prediccién repre-
senta a los datos pronosticados. Fuente: elaboraciéon propia a par-
tir de los datos proporcionados por el INEC y por el FML
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Figura 4. Prediccién de la poblacién de Colombia segtin el stock.
Datos considerados desde el afio 2011 hasta el afio 2016. Prediccion
representa a los datos pronosticados. Fuente: elaboracién propia
a partir de los datos proporcionados por el INEC y por el FMI.
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Figura 6. Prediccién de la poblaciéon de Colombia segtn el flujo.
Datos considerados desde el afio 2011 hasta el afio 2016. Prediccion
representa a los datos pronosticados. Fuente: elaboracion propia
a partir de los datos proporcionados por el INEC y por el FMIL
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Pais Periodo Tasa de crecimiento
de stock
2002-2008 | - %
Estados T 90’503 /
Unidos 2008-2010 | 1,09 %
2011-2016 | -89,44 %

Tabla 13. Tasas del compotamiento del stock de inmigracién es-
tadounidense en Ecuador. Fuente: elaboracién propia a partir de
los datos proporcionados por el INEC y por el FMI.

Pais Periodo Tasa d.e crecimiento
de flujo
2002-2008 %
Estados 39,16 0/
Unidos 2008-2010 | 21,46 %
2011-2016 | -17,66 %

Tabla 14. Tasas del compotamiento del flujo de inmigracién es-
tadounidense en Ecuador. Fuente: elaboracién propia a partir de
los datos proporcionados por el INEC y por el FMI.
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Figura 7. Evolucién y prediccién de la poblacién de Estados Uni-
dos segtn el stock. Datos considerados desde el afio 2002 hasta
el afio 2016. Real representa a los datos observados, y Prediccion
representa a los datos pronosticados. Fuente: elaboracién propia
a partir de los datos proporcionados por el INEC y por el FMI.

Figura 9. Evolucién y prediccién de la poblacién de Estados Uni-
dos segun el flujo. Datos considerados desde el afio 2002 hasta el
afio 2016. Real representa a los datos observados, y Prediccién re-
presenta a los datos pronosticados. Fuente: elaboracion propia a
partir de los datos proporcionados por el INEC y por el FMIL
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Figura 8. Prediccion de la poblacién de Estados Unidos segtin el
stock. Datos considerados desde el ano 2011 hasta el ano 2016.
Prediccion representa a los datos pronosticados. Fuente: elabora-
cién propia a partir de los datos proporcionados por el INEC y
por el FMIL

Figura 10. Prediccion de la poblacién de Estados Unidos segtn el
flujo. Datos considerados desde el afio 2011 hasta el afio 2016. Pre-
diccion representa a los datos pronosticados. Fuente: elaboracion
propia a partir de los datos proporcionados por el INEC y por el
FML
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Pais Periodo Tasa de crecimiento
de stock
2002-2004 | 94,18 %
Perdi 2004-2006 | -78,03 %
2006-2010 | -64,76 %
2011-2016 | -3,87 %

Pais Periodo Tasa d.e crecimiento
de flujo
2002-2004 | 79,17 %
Perti 2004-2006 | -23,99 %
2006-2010 | 6,06 %
2011-2016 | 8,97 %

Tabla 15. Tasas del compotamiento del stock de inmigracién pe-
ruana en Ecuador. Fuente: elaboracion propia a partir de los datos
proporcionados por el INEC y por el FMI.

Tabla 16. Tasas del compotamiento del flujo de inmigracién pe-
ruana en Ecuador. Fuente: elaboracion propia a partir de los datos
proporcionados por el INEC y por el FML
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Figura 11. Evolucién y prediccion de la poblacién de Pert segtn
el stock. Datos considerados desde el afio 2002 hasta el afio 2016.
Real representa a los datos observados, y Prediccion representa a
los datos pronosticados. Fuente: elaboracién propia a partir de los
datos proporcionados por el INEC y por el FMIL

Figura 13. Evolucién y prediccion de la poblacién de Pert segin
el flujo. Datos considerados desde el afio 2002 hasta el afio 2016.
Real representa a los datos observados, y Prediccién representa a
los datos pronosticados. Fuente: elaboracién propia a partir de los
datos proporcionados por el INEC y por el FMI.
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Figura 12. Prediccién de la poblacién de Pert segtin el stock. Da-
tos considerados desde el afio 2011 hasta el ano 2016. Prediccion
representa a los datos pronosticados. Fuente: elaboracién propia
a partir de los datos proporcionados por el INEC y por el FMI.

Se observa que en los tres paises existe un descenso en
la tasa de crecimiento del stock, siendo més acelerado el de-
clive en Estados Unidos. Para Colombia y Perti se nota que
la desaceleracién en el stock de inmigrantes serd menor en
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Figura 14. Prediccion de la poblacion de Perti segtin el flujo. Da-
tos considerados desde el afio 2011 hasta el ano 2016. Prediccion
representa a los datos pronosticados. Fuente: elaboraciéon propia
a partir de los datos proporcionados por el INEC y por el FMIL

relacion a lo que se experimenté en los dltimos afios. En
cuanto al flujo se observa un incremento en la tasa de cre-
cimiento para Colombia y Perti siendo similar a la que se
observa en los periodos anteriores. Sin embargo, para Esta-
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dos Unidos se aprecia un descenso considerable en la tasa

de crecimiento. Lo que significa, haciendo alusién a las de-
finiciones 1y 2 mostradas en la secciéon 2, que disminuird la

cantidad de extranjeros que eligen como pais de residencia

a Ecuador. Asf mismo, se muestra que los extranjeros pro-
venientes de Estados Unidos, que posiblemente aportaban
al turismo, también disminuirdn en cantidad, al contrario
de lo que sucedera con Colombia y Peru.

A continuacién, se presentan, a brevedad, los resulta-

dos obtenidos para el resto de paises considerados en la
muestra.

Se empieza el andlisis con Alemania, Argentina, Brasil,

China, Francia, Italia, México y Venezuela, en los cuales se
pronostica un aumento en la tasa de crecimiento del stock.
Estos resultados se visualizan en la Tabla 17, que es un ex-
tracto de la Tabla 10, y en la Figura 15.

Med}da de Periodo Alemania | Argentina | Brasil China Francia | Italia México | Venezuela

inmigrantes

Stock 2002-2010 | -95,01 % -39,78 % -3599% | -27,79% | -48,34% | -496% | -74,85% | -1,69 %
2011-2016 | 72,00 % 98,24 % 198,20% | 34,03% | 104,37 % | 60,68% | 89,90% | 124,80 %

Tabla 17. Tasas del comportamiento del stock de inmigracién correspondiente a Alemania, Argentina, Brasil, China, Francia, Italia,
México y Venezuela. Fuente: elaboracién propia a partir de los datos proporcionados por el INEC y por el FML
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Figura 15. Evolucién y prediccion del comportamiento migrante de Alemania, Argentina, Brasil, China, Francia, Italia, México y
Venezuela segtn el stock. Datos considerados desde el afio 2002 hasta el afio 2016. Real representa a los datos observados, y Prediccién
representa a los datos pronosticados. Fuente: elaboracién propia a partir de los datos proporcionados por el INEC y por el FML
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Para Gran Bretafia y Holanda, también se pronostica un
aumento en las tasas de crecimiento del stock. Pero esto
no significa que la cantidad de inmigrantes provenientes
de estos paises vaya a aumentar, sino que se va a producir
una desaceleracién en el fenémeno que ya se viene presen-
tando en los tltimos afios. En la Tabla 18 y la Figura 16 se
visualizan estos resultados.

Pais Periodo Tasa de crecimiento de stock
Gran 2002-2010 -22,84 %
Bretaiia 2011-2016 -14,64 %
2002-2010 -118,33 %
Holanda 55576 43,81%

Tabla 18. Tasas del comportamiento del stock de inmigracion
correspondiente a Gran Bretafa y Holanda. Fuente: elaboracion
propia a partir de los datos proporcionados por el INEC y por el
FMIL
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Figura 16. Evolucién y prediccién del comportamiento migran-
te de Gran Bretafia y Holanda segtin el stock. Datos considerados
desde el ano 2002 hasta el afio 2016. Real representa a los datos ob-
servados, y Prediccién representa a los datos pronosticados. Fuen-
te: elaboracién propia a partir de los datos proporcionados por el
INEC y por el FML

A diferencia de los paises antes sefialados, en Canad4,
Chile y Espafia, se presenta una reduccién en la tasa de cre-
cimiento del stock. En la Tabla 19y la Figura 17 se represen-
tan estos resultados.
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Pais Periodo Tasa de crecimiento de stock
Canada 2002-2010 1045,45 %
2011-2016 -46,74 %
Chile 2002-2010 110,79 %
2011-2016 -33,22 %
Espafia 2002-2010 318,99 %
2011-2016 -15,18 %

Tabla 19. Tasas del comportamiento del stock de inmigracién co-
rrespondiente a Canadd, Chile y Esparia. Fuente: elaboracién pro-
pia a partir de los datos proporcionados por el INEC y por el FMI.
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Figura 17. Evolucién y prediccién del comportamiento migran-
te de Canada, Chile y Espafia segtin el stock. Datos considerados
desde el afio 2002 hasta el afio 2016. Real representa a los datos ob-
servados, y Prediccién representa a los datos pronosticados. Fuen-
te: elaboracién propia a partir de los datos proporcionados por el
INEC y por el FML
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En cuanto a la tasa de crecimiento en relacién al flujo
de inmigrantes, el tinico pais que presenta un aumento, a
excepcién de Colombia que ya fue mostrado anteriormen-
te, es China. En la Tabla 20 y la Figura 18, se exhiben estos
resultados.

Pais Periodo | Tasa de crecimiento de flujo
. 2002-2010 115,64 %
China
2011-2016 443,17 %

Tabla 20. Tasas del comportamiento del flujo de inmigracién co-
rrespondiente a China. Fuente: elaboracién propia a partir de los
datos proporcionados por el INEC y por el FMIL

Esto conduce a que en el resto de paises considerados
en la muestra se produce un descenso en la tasa de creci-
miento del flujo. Estos resultados de precisan en la Tabla 21
y la Figura 19.
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Figura 18. Evolucién y prediccién del comportamiento migran-
te de China segtn el flujo. Datos considerados desde el afio 2002
hasta el afio 2016. Real representa a los datos observados, y Pre-
diccion representa a los datos pronosticados. Fuente: elaboracion
propia a partir de los datos proporcionados por el INEC y por el
FML

Med,lda de Periodo Alemania Argentina Brasil Canada Chile Espafia

inmigrantes

Flujo 2002-2010 42,59 % 114,88 % 95,43 % 86,84 % 53,35 % 248,40 %
2011-2016 20,90 % 30,12 % 33,19 % -18,41 % -16,18 % -12,85 %

Med,lda de Periodo Francia Gran Bretafia Holanda Italia México Venezuela

inmigrantes

Flujo 2002-2010 59,99 % 27,32 % 13,71 % 51,70 % 81,76 % 153,27 %
2011-2016 8,09 % 14,08 % -7,44 % 18,62 % -8,33 % -7,08 %

Tabla 21. Tasas del comportamiento del flujo de inmigracién correspondiente a Alemania, Argentina, Brasil, Canadd, Chile, Espana,
Francia, Gran Bretafia, Holanda, Italia, México y Venezuela. Fuente: elaboracién propia a partir de los datos proporcionados por el

INEC y por el FML

Este andlisis refleja que Ecuador sufrira un fuerte des-
censo tanto en flujo como en stock de la poblacién prove-
niente de Canadd, Chile, Espafia y Estados Unidos. Es de-
cir, Ecuador serd un pafs poco atractivo para personas pro-
venientes de paises desarrollados, mientras que seguira re-
cibiendo a poblacién de paises con similares caracteristicas
macroeconémicas a las nuestras, a excepcién de China.

Finalmente, un resumen de las tasas de crecimiento pa-
ra los periodos 2002-2006,2006-2010 y 2011-2016 se presen-
tan en la tabla 22, en las figuras 20 y 22 se ilustra el com-
portamiento. Las Figuras 21 y 23, respectivamente, no son
mds que una ampliacién del periodo 2011-2016.

De esto, se observa que en Ecuador aunque se mantiene
una tasa de crecimiento del flujo, positiva, ésta se reducira
en el periodo de afios comprendido entre 2011 y 2016. Al
contrario de lo que se prevé para el stock, donde de una
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tasa de crecimiento negativa se pasa a una tasa de creci-
miento positiva, estimando un aumento en la poblacién
inmigrante en cuanto a stock. Es decir, que se reducird la
poblacién en cuanto a los extranjeros que arriban a nues-
tro pais, mientras que aumentara la poblacién que elige al
Ecuador como pais de residencia.

Tasa de creci-

Tasa de creci-

Pais Periodo miento de stock | miento de flujo
Ecuador 2002-2006 | -68,86 % 19,04 %
2006-2010 | -39,91 % 24,35 %
2011-2016 | 15,24 % 18,79 %

Tabla 22. Tasas del comportamiento del stock y flujo de la pobla-
cién inmigrante en el Ecuador. Fuente: elaboracién propia a partir

de los datos proporcionados por el INEC y por el FMI.
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Figura 19. Evolucién y predicciéon del comportamiento migrante de Alemania, Argentina, Brasil, Canadd, Chile, Espafa, Francia,
Gran Bretafia, Holanda, Italia, México y Venezuela segtn el flujo. Datos considerados desde el afio 2002 hasta el afio 2016. Real
representa a los datos observados, y Prediccién representa a los datos pronosticados. Fuente: elaboracién propia a partir de los datos
proporcionados por el INEC y por el FMI
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Figura 20. Evolucién y prediccién del comportamiento inmigran-
te en el Ecuador segtin el stock. Datos considerados desde el afio
2002 hasta el afio 2016. Real representa a los datos observados, y
Prediccion representa a los datos pronosticados. Fuente: elabora-
cién propia a partir de los datos proporcionados por el INEC y
por el FMIL
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Figura 21. Prediccion del comportamiento inmigrante en el Ecua-
dor segtin el stock. Datos considerados desde el ano 2011 hasta el
afo 2016. Prediccion representa a los datos pronosticados. Fuen-
te: elaboracién propia a partir de los datos proporcionados por el
INEC y por el FML

5 Conclusiones

e Predecir la cantidad de poblacién inmigrante que llega-
ra al pais es un instrumento de particular utilidad en el
disefio de politicas migratorias, pues ayuda a la correcta
concesion de los fondos destinados para las inversiones
sociales, ya que se estima cudntos van a venir y cudndo
lo van a hacer. La actual crisis econémica que atraviesa
el pais, exige la necesidad de dar respuesta a estas pre-
guntas.

e Este estudio es el primer resultado que se conoce sobre
el sentido de los flujos migratorios en Ecuador mediante
el modelo empirico que los pronostica, el cual hace uso
de modelos tedricos de la inmigracion que toman como
principales protagonistas las diferencias en las condicio-
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Figura 22. Evolucion y prediccién del comportamiento inmigran-
te en el Ecuador segtin el flujo. Datos considerados desde el afio
2002 hasta el afio 2016. Real representa a los datos observados, y
Prediccion representa a los datos pronosticados. Fuente: elabora-
cién propia a partir de los datos proporcionados por el INEC y
por el FMI.
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Figura 23. Prediccion del comportamiento inmigrante en el Ecua-
dor segtin el flujo. Datos considerados desde el ano 2011 hasta el
afio 2016. Prediccion representa a los datos pronosticados. Fuen-
te: elaboracién propia a partir de los datos proporcionados por el
INEC y por el FML

nes macroeconémicas de los paises (PIB per capita, tasa
de desempleo).

e Se estim6 el modelo para un panel de 16 paises, utilizan-
do dos medidas de la inmigracién: la tasa de inmigracién
segtn el stock de inmigrantes (TIS) y la tasa de inmigra-
cién segtn el flujo de inmigrantes (TIF).

e Se va a originar un descenso en el ritmo de arribo de
los inmigrantes en el periodo de afios comprendido en-
tre 2011 y 2016. Se puede suponer, que el factor que inci-
de en esta reduccioén, se debe al adverso perfil econémi-
co que los organismos internacionales pronostican para
nuestro pafis y, que lo muestra como poco atractivo para
recibir poblacién extranjera.
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e Continuaran llegando inmigrantes a Ecuador, principal-
mente de Colombia, Estados Unidos y Perd, en la si-
guiente tabla se muestra una sintesis de los porcentajes
con los que aportara cada pafs, en cuanto a stock y flujo,

segln nuestras predicciones para el afio 2016.

Pai Porcentaje de Porcentaje de
ais .
stock flujo
Colombia 31,16 % 23,03 %
Estados Unidos 0,45 % 16,50 %
Peru 19,15 % 15,85 %

Tabla 23. Porcentajes de aporte de poblacién inmigrante prove-
niente de Colombia, Estados Unidos y Pert, estimada para el afio
2016. Fuente: elaboracién propia a partir de los datos proporcio-
nados por el INEC y por el FML

e Aungque los flujos de llegada van a descender, especial-
mente para los dos tltimos, Estados Unidos y Perd, el
estudio predice un stock de 48 000 inmigrantes y un flu-
jo de 1070 000 inmigrantes para el afio 2016.

e Ecuador serd poco atractivo para paises desarrollados.
Sin embargo, seguird siendo llamativo para paises en
vias de desarrollo. Asi, Ecuador, continuara, de acuer-
do a nuestras predicciones, recibiendo emigrantes de los
dos principales paises emisores: Colombia y Perd. Aun-
que en una proporciéon menor, pues haciendo referencia
a las Tablas 2 y 23, se observa que el porcentaje de aporte
en cuanto a stock, disminuye para los dos paises, sien-
do mas dréstico para Pert vy, el porcentaje de aporte en
cuanto a flujo, practicamente mantiene los mismos valo-
res. Esto indica que el ingreso de extranjeros provenien-
tes de los paises fronterizos a Ecuador se mantendra si-
milar a lo que se tiene en la actualidad; pese a lo cual
disminuird el porcentaje de colombianos y peruanos que
seleccionen a Ecuador como su pais de residencia habi-
tual.
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